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結果概要

手法
意味的な正則化のみでの、ヤヌス問題の解決

不可視視点アーティファクトの低減

BLIP3-o による、不可視視点の学習誘導の実証

▪意味的な正則化を用いた場合、背面の出力が現在見え
ている範囲の特徴量に影響され、偽の目などのアー
ティファクトが出現する
→ヤヌス問題（[1] に関する議論より）

▪MLLM の一種である BLIP3-o[2] を用いて、入力画
像中の物体を指定角度回転させたときの見え方を推測

▪画像生成プロセス中に中間表現として生成される、
CLIP 特徴 [3] を NeRF 学習へ利用

▪正面側 view, Few-Shot での NeRF再構成

▪（５段目）プロンプトを、「パンダの画像」に

▪その他の構造は、ベースとしたDietNeRF[4] と同様

目的

背景
▪以下記載の再構成結果を、右記リンクへ
掲載

ベース手法との比較
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▪意味一貫性損失：
[4] より。レンダリング結果と学習画像間で、意味的
な一貫性を持たせる

▪意味予測損失：
レンダリング結果を、意味的にBLIP3-o の視点推測
結果に近づける

NeRFとの統合

（B: BLIP3-o）

（https://mm.cs.uec.ac.jp/matsuura-f/blipnerf/）

（φ: 画像エンコーダ）

視点予測


